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摘要 

可讀性(Readability)是指閱讀材料能夠被讀者所理解的程度[1],[2],[3],[4]，當讀者閱讀高

可讀性的文件時，會產生較好的理解及學後保留效果[2],[3]。由於文件的可讀性在知識

傳遞扮演極為重要的角色，因此西方的可讀性公式發展的非常早[5], [6]。然而這些傳統

的可讀性研究大多使用較淺層的語言特徵來發展線性的可讀性公式，其實並不足以反映

文件難度。Graesser、Singer 和 Trabasso 便指出，傳統語言特徵公式無法反映閱讀的真

實歷程，文件的語意語法只是文件的淺層語言特徵，沒有考量文件的凝聚特性[7]。

Collins-Thompson亦指出傳統可讀性公式僅著重在文件的表淺資訊，而忽略文件重要的

深層特徵。這也讓傳統可讀性公式在預測文本可讀性的結果常遭受到質疑[8]。直到今日，

可讀性的研究仍持續不斷。研究人員為了克服傳統可讀性公式的缺點，嘗試利用更細緻

的機器學習演算法來發展出非線性的可讀性模型，並納入更多元的可讀性指標來共同評

量文本的可讀性，以提升可讀性模型的效能[9],[10],[11]。然而可惜的是，研究人員發現

採用一般語言特徵的可讀性模型在應用於特定領域文時，一般語言特徵並無法判斷詞彙

在不同領域文本時背後所代表的意義。因此開始有學者去針對特定領域文本的知識結構

研發出專屬於該領域的特徵來取代一般語言特徵[12],[13]，使可讀性模型可以正確評估

特定領域文本的可讀性。由上述的研究可知，不論是過去一般語言特徵或是針對特定領

域文本的知識結構所設計的文件表示(Document Representation)技術，長久以來都需要仰
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賴專家來研發，有著耗時費力等問題。近年來，有所謂表徵學習(Representation Learning)

方法可以自動從原始資料中去擷取有用的特徵以建立文本的向量表示，能有助於分類模

型的訓練和預測[14]。使得模型所需要的特徵可以逐漸不需仰賴專家，成功開啟了另一

個研究的方向。因此，本研究基於近年來熱門的卷積神經網路(Convolutional Neural 

Network, CNN)[15]或快速文本(festText)[16]等不同的表示學習法來自動抽取文本特徵，

訓練出一個能夠分析跨領域文件的可讀性模型。實驗結果顯示兩種模型皆有優異的效能；

本研究亦發現兩種模型在預測錯誤的程度上是有所差異的。在未來的研究中，本研究也

將探討如何整合不同類型的類神經網路模型的優點來促使可讀性模型在預測錯誤時，其

誤差也能夠盡可能的往適讀年級集中。 
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