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摘摘摘要要要

主流新闻内容多针对成年人设计，不易于儿童理解，难以满足其阅读需求。对此，我
们提出了一种基于主题的儿童新闻篇章结构框架（TNC-LLM）。该框架融合了文本
样式定义（TSD）和主题类别定义（TCD）两大核心模块，TSD模块采用多种机器学
习算法，从不同粒度分析文本样式风格和段落布局等特点，TCD模块针对不同主题进
行了内容分析，以揭示儿童新闻的写作特点和内容的倾向性，确保内容的教育性和适
宜性。本文实验主要评估了ChatGPT3.5等四个模型在将成年人新闻转换为面向儿童
的新闻的性能。实验结果表明，TNC-LLM在儿童新闻内容生成任务中对内容的准确
性、文本的趣味性以及教育性等关键维度有显著提升。此外，该框架具有普适性，能
够应用于不同类型的大型语言模型。
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Abstract

Mainstream news content is mostly designed for adults, which is not easy for children
to understand and difficult to meet their reading needs. In this regard, we propose a
topic-based children’s news chapter structure framework (TNC-LLM). The framework
integrates two core modules, Text Style Definition (TSD) and Theme Category Defini-
tion (TCD). The TSD module adopts various machine learning algorithms to analyze
the characteristics of text style style and paragraph layout from different granulari-
ties, and the TCD module conducts content analysis for different topics to reveal the
writing characteristics and content tendency of children’s news and to ensure that the
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content is educational and appropriate. The experiments in this paper mainly evalu-
ate the performance of four models, including ChatGPT3.5, in converting adult news
into child-oriented news. The experimental results show that TNC-LLM significantly
improves the key dimensions of content accuracy, text interest, and educational appro-
priateness in the children’s news content generation task. In addition, the framework
is universal and can be applied to different types of large-scale language models.

Keywords: Text Generation , Large Language Models , Children’s News

1 引引引言言言

阅读新闻是儿童提高社会能力和阅读能力的重要途径。皮亚杰(1981)研究表明儿童读物应
与儿童所处的认知发展阶段相匹配，儿童读物应根据儿童的年龄、认知水平和兴趣进行个性化
设计(Pelletier, 2004; 饶芳芳, 2023)。现有的新闻报道大多以成年人为主要受众，其形式结构上
不满足儿童阅读需求，难度上与儿童阅读能力不适配。如图1所示，成年人版新闻和儿童版的新
闻在语言风格、段落布局等有着明显的差异性。如何利用技术手段实现图1的成年人新闻到儿童
新闻转写，成为具有应用价值的研究课题。此外，目前面向儿童的新闻文本数量有限，无法满
足儿童阅读新闻的需求。

图 1. 同一主题新闻的成年人版和对应儿童版示例

目前的研究领域中，针对将文本内容转化为适合儿童阅读理解的版本，主要采用了文本简
化的方法。通过将原文中的复杂词汇替换为更简单、更易于儿童理解的词语，来降低文本的阅
读难度(Xu et al., 2018)。在长文本简化任务上，采用将长篇文本内容压缩成简短、精炼的摘要
的方法来降低文本难度(Zhong et al., 2020)。尽管这些方法在提高文本可读性方面取得了一定
的成效，但它们在内容的敏感性、教育价值、语言表达方式、以及段落排版布局等方面，常常
忽视了对儿童认知发展特性和兴趣偏好的系统性考虑和深入分析。

大型语言模型（LLM）通过在海量文本数据上的预训练，展现了卓越的语义理解和生成
能力，这使得它们在文本生成和文本创作方面表现出色(Zhao et al., 2023)。无需特定任务训
练，可以有效的解决小模型在文本生成所面临的问题如上下文连贯性等。在新闻文本生成方
面，大型语言模型已经被应用于自动化地生成新闻报道。例如，一些新闻机构利用LLM来撰
写财经报告、体育赛事结果等结构化新闻(Newman, 2024)。此外，LLM也被用于辅助记者进
行研究和内容创作，通过生成新闻摘要或提出报道角度来提高工作效率。这些应用为如何利
用LLM生成适合儿童阅读的新闻内容提供了有价值的启示。如图1所示，虽然可以通过简单的
提示让ChatGPT 3.5基于成年人新闻内容生成适合儿童阅读的版本，但这种方法产生的文本往
往只是对原文的简化，并没有充分考虑到儿童新闻在语言表达、风格以及段落结构等方面的特
殊需求。
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针对以上问题，我们提出了一种儿童新闻文本样式定义（TSD）模块。该模块专注于捕
捉适合儿童阅读的新闻文本特征，这些特征覆盖了字词选择、句子结构、段落组织等多个层
面，TSD模块能够协助LLM基于成年人新闻内容，生成难度适宜、适合儿童年龄的新闻文本。
该模块还能优化文本的段落布局，使其更加符合儿童的阅读习惯。此外，本研究还针对不同类
别的儿童新闻内容进行了深入分析，提出了主题类别定义(TCD)模块，旨在探讨各种类别下儿
童新闻的写作特色。通过细致地剖析每个类别特点为儿童新闻创作提供更为精准的指导和参
考。通过融合TSD和TCD两个模块的优势，我们借助LLM在语义理解和长文本生成方面的先
进能力，成功地将成年人新闻文本转换成既有趣又具有教育意义，同时适合儿童阅读的新闻文
本。我们基于此构建了儿童新闻文本的数据集，并构造了与儿童新闻主题相对应的成年人版的
新闻文本。

本文的贡献：第一，提出了基于主题的儿童新闻篇章结构(TNC-LLM)框架，这是大型语言
模型在儿童新闻文本生成领域的首次深入应用，经过大量的实验证明，TNC-LLM在文本内容
以及趣味性、教育性等多方面得到了显著的提升。第二，设计了文本样式定义(TSD)模块，该
模块集合了多种机器学习的算法，可以在字、词和句级别熟练的总结文本样式和难度特征，在
段落级别可以准确地总结出文本的布局和格式特点。该模块不仅提升了LLM在文本内容的保留
度，还可以将难度适配到小学生阅读水平。第三，设计了主题类别定义（TCD）模块，旨在深
入剖析各类新闻内容的特点和撰写风格。该模块能够精准捕捉儿童新闻报道的倾向性、语言风
格和内容展现形式，进而基于成年人文本进行动态结构转换，生成既符合儿童兴趣爱好又积极
正面的儿童新闻文本，同时传递了有益的主题和价值观。

2 相相相关关关工工工作作作

可控文本生成（CTG）任务是指生成符合语法规则和语义需求，且满足给定约束的自然语
言文本，具有重要应用价值。可控文本生成领域在情感控制、主题导向和写作风格调整等关键
领域已经取得了显著进展。在风格转换领域(Xu et al., 2018)开创性地提出了一种循环强化学习
模型，有效解决了文本风格转换中缺乏成对样本的情感转换难题。(Li et al., 2018)聚焦于风格
转换过程中的文本属性，通过替换这些关键词汇可以直接改变文本的性质属性。尽管上述两项
研究在风格转换方面取得了成就，但它们主要适用于简单句式结构的转换，且生成内容较为单
一。随着需求的增加，研究者寻求更多样化和可控的文本生成技术。(Qian et al., 2022)研究提
出了一种使用GPT-2模型的可控文本生成方法，通过属性向量引导生成过程，实现了细致的控
制，提高了生成控制的精度。(Dathathri et al., 2020)中采用了基于预训练模型精调的可控文本
生成方法，通过在预训练模型上添加属性判别模型，实现了在不重新训练整个模型的情况下对
文本新属性的控制。然而，在新闻文本生成上仅仅依赖可控文本生成直接输出的内容，并不能
确保其事实准确性。

故事生成任务是人工智能和自然语言处理领域的一个关键研究方向，旨在赋予计算机自
动创作出既连贯又引人入胜的故事的能力。(Lebowitz, 1985)是故事生成领域的开创性工作之
一，他提出了一种基于规划和学习的故事生成方法，将故事生成过程视为一个规划问题。随
后，(Fan et al., 2018)提出了一种创新的故事生成框架，通过整合分层生成、模型融合和自注
意力机制，显著提升了故事生成的质量。(Liu et al., 2020)研究中提出了一个以角色为中心的神
经网络模型，通过明确捕捉人物信息以及情节与人物之间的关系，增强了故事生成的可解释性
和一致性。尽管GPT-2等大型预训练语言模型在文本生成上表现出色，但它们在可控性上仍有
不足。在需要知识驱动的生成任务，如故事创作时，这些模型可能会生成逻辑或语法错误的内
容。为此(Xu et al., 2020)提出了一种新的框架，该框架允许将外部知识动态地融入语言模型，
实现对文本生成过程的精细控制。为了应对现有语言模型在生成长篇故事时的挑战，(Park et
al., 2023)提出了一个新的任务——长度可控的故事生成。该任务通过递归地生成故事片段，同
时确保整体的连贯性和完整性。通过定量分析，Park证明了其方法LongStory在生成较长故事
方面的优势，尤其是在提升连贯性、完整性、相关性以及减少重复性等方面。

经过大规模语料库的预训练，大型语言模型具备了处理各类任务的潜力(Wei et al., 2022)。
然而，这种潜力在执行特定任务时可能并不总是明显。因此，设计恰当的任务指令或特定
的上下文策略来激发这些潜能变得极为关键。(Chen et al., 2023)的研究表明，提示工程在释
放LLM的功能方面发挥着核心作用。在(Kaddour et al., 2023)的研究进一步证实了提示在模型
输入中的重要性，精心设计的提示能够显著改变输出结果。(Lu et al., 2022)的研究中揭示了提
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示中包含的短语和示例序列对模型行为的重大影响。指令调优技术赋予了大型语言模型在缺乏
显式样本的情况下执行新任务的能力，通过深化模型对指令的理解，该技术确保了LLMs能够更
加高效地适应并完成各种任务。这种方法为我们在儿童文本生成等特定领域的应用提供了新的
视角和解决方案。

3 数数数据据据集集集构构构建建建

本文选择了两份面向儿童读者的新闻出版物——《快乐少年报》和《阳光少年报》作为
主要的数据来源。两份报刊风格相似，内容丰富多样，既适合儿童阅读，也符合我们构建
儿童新闻数据集的需求。研究涵盖了《阳光少年报》2021年10月至2023年10月的“榜样”、“中
国”、“世界”、“文化”和“科学”板块，以及《快乐少年报》2023年5月至12月的“世界大事”、“世
界趣事”、“中国大事”、“中国趣事”和“文化”板块。鉴于两类报刊的新闻分类标准不一，我们重
新分类了文本，建立了包括“榜样”、“政治”、“经济”、“文化”、“科学”、“社会”、“体育”和“环
境保护”在内的八个类别。为确保分类的准确性，我们首先使用GPT-4模型进行新闻文本分类。
我们给定了每个类别的定义和特征，如环境保护：着重呼吁儿童关注环境保护问题，如节约能
源、减少垃圾、保护动植物等，以及简单易懂的环保知识和行动建议。随后，我们通过人工审
核模型的分类结果进行复核和调整，以确定每篇新闻的类别。此外，根据新闻文本在报刊中的
排版长度，我们将文本划分为“儿童长新闻”和“儿童短新闻”。如图4给出了详细的数据集统计结
果。目前市面上针对儿童的新闻报刊资料仅限于纸质形式，并且是周期性出版。我们制定了长
期的收集计划来扩展我们的儿童新闻语料库。如图3为儿童长新闻数量饼图。

图 2. 成年人版新闻文本标注流程图

在选择成年人新闻文本的过程中，我们采取了自动化检索结合人工审核的方法。如图2为成
年人新闻标注流程图。首先提取出儿童新闻标题和摘要作为百度搜索引擎的输入，自动检索并
统一返回检索结果的前五个搜索结果，然后由五名硕士生组成的标注团队对返回的结果进行筛
选，挑选出与儿童主题相关、内容适宜的新闻，并优先选择知名媒体的新闻。若返回的检索结
果中没有符合要求的文本，标注人员根据关键词进行人工检索，找到符合要求的成年人新闻。
在初步筛选后，两位语言学背景的硕士生对标注数据进行审核，剔除不合格的文本，并要求标
注团队重新标注。通过多轮迭代审核，我们确保了最终结果的准确性和质量。最终，我们收集
到了一批高质量、与儿童新闻内容相匹配的成年人新闻文本。所收集的数据数量如图4所示。

图 3. 儿童长新闻数量饼图

文本类别 儿童长新闻数量 儿童短新闻数量 成年人新闻数量

体育 23 29 46
社会 107 76 178
榜样 100 11 111
政治 30 9 39
文化 77 38 115
经济 10 4 14
科学 110 77 187
环境保护 77 46 123

图 4. 新闻数据集的统计结果
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4 方方方法法法

4.1 任任任务务务定定定义义义和和和整整整体体体框框框架架架

假设现在有一组数据集{Di}Ki=1，每个数据对中包含一篇儿童新闻文本和对应的成年人版
新闻报道。我们将Di语料库分为两个部分：Di1和Di2，其中Di1中的文本都共享特有的的样
式{si}Ki=1，以及在不同主题类别上的特征样式{ci}Ki=1。任务是根据一篇新闻文本x的内容生成
为同时具有目标样式s和c的新文本x′。

本文中，我们提出的基于主题的儿童新闻篇章结构框架（TNC-LLM）主要分为三个阶
段。我们的语料库Di包含两个部分：Di1和Di2，其中Di1是儿童新闻文本语料，Di2是对应成年
人版新闻文本语料。第一阶段我们提出了文本样式定义(TSD)模块，该模块在语料Di1的基础
上，分别从字、词、句和段落四个层面综合考虑了文本样式的风格特征。由于文本样式定义部
分的文本统计是比较随机和广泛的，所以我们将总结出来的文体特征作为文章的文本样式的风
格特征。第二阶段我们提出了主题类别定义(TCD)模块，该模块在语料Di1的基础上，细致分析
不同主题类别在写作板块特征及其内容侧重点的差异性，通过这种方法，我们能够对每个主题
类别进行精准的特征描述，并将其归纳整理成一个结构化的主题类别特征库，以便在给定成年
人文本x进行主题类别分类后，准确地匹配到与之相对应的主题特征。在第三阶段，我们构建儿
童新闻文本生成的提示，以指导LLM依据成年人新闻文本的核心内容，生成适合儿童阅读的新
闻文本。最后我们对新生成的文本D′

i2与儿童新闻文本语料Di1从多维度进行对比分析，以验证
我们方法的有效性。TNC-LLM的整体框架图如图5所示。

图 5. 基于主题的儿童新闻篇章结构框架（TNC-LLM）图

4.2 文文文本本本样样样式式式定定定义义义(TSD)模模模块块块

如图6我们设计了一个专为儿童新闻文本定制的文本样式定义（TSD）模块。该模块从字、
词、句及段落四个级别统计了Di1的文本样式，并给出了具体的样式定义。TSD模块能够为大型
语言模型提供准确的文本样式提示，有利于在成年人新闻内容转化处理上，降低文本难度从而
适配儿童的阅读理解能力，还可以优化文章版式布局。

字字字 在研究汉字结构的复杂性时，笔画数是一个重要的量化指标，通常笔画越多，记忆和认
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知的难度越大。本研究统计分析了儿童新闻语料库中汉字的笔画分布，以了解其复杂度特征。
同时，考虑到儿童对常见汉字的熟悉度，我们分析了汉字的熟悉度和未登录字的比例，这两个
维度对理解儿童汉字认知具有重要意义。

笔画数：综合了(Sung et al., 2015)和(孙汉银, 1992)分类方法，本研究将笔画数小于或等
于8的汉字划分为低笔画字，将笔画数大于16的汉字划分为高笔画字，其余的汉字则被归类为中
等笔画字(吴思远et al., 2020)。汉字熟悉度：为了准确评估未登录字的比例，本研究参考了六个
不同的字表进行量化分析，这些字表包括《现代汉语语料库字频表》、《常用字表》以及该表
中前500、前1000、前1500和前2000位的高频字集合。

图 6. 文本样式定义模块示意图

词词词语语语 词汇是构建文本的基础，对于塑造语言的特色具有极其重要的作用，(Sung et al.,
2015)从字词复杂度、词语长度、词语频率、词语计数和词汇多样性等多个维度评估词汇复杂
度。通过对文本的词汇进行定量分析可以帮助我们更好地理解文本的特征和含义，本文中从词
长、字词比、词频、词性等多个维度来分析。

词长：在本研究中，我们专注于从汉字的角度来量化词长，即通过计算词语中所含汉字的
数量来评估其长度。为了量化词长，我们采用公式1，其中fl表示平均词长；argTop是对加权长
度进行求和以得到平均值；U 表示集合的并集操作，在这里是将所有不同长度单词的加权长度
合并起来；Kl是权重因子，它可能与长度l 的单词在文本中的相对重要性或频率有关，Il 是长
度为l的单词的计数，nw 表示文本中不同单词长度的最大值(Tao et al., 2024)。

fl = argTop

 ⋃
i∈{1,2,...,nw}

Kl · Il (len (wi))

 (1)

字词比：字词比是指文本中汉字总数与词语总数之间的比率，这一概念由(张卫国, 2006)提
出。通过这个量化指标，我们可以更准确地评估和比较不同文本的词汇复杂度。词频：我们应
用了jieba2中的Cut函数库，对文本Di1进行标记，以获得每个单词的词性注释。词类主要分为
实词、虚词和否定词等。通过对文章中的词汇进行分类和统计分析，可以推断出词性的分布。
词语熟悉度：首先通过jieba对Di1中文本进行分词，分别统计词出现在《现代汉语语料库词频
表》的前500、前1000、前1500 与前2000 高频词的数量。

句句句 在中文文本中，句子是由一系列词构成的表达单元，它表达了完整的思想或信息，句
子的长度和难度等信息可以帮助我们了解文本的结构和组织方式，可以评估文本的阅读难度等
级和适用人群，本文从句子数以及句子的长度、长短句、单复句等来分析文本的特征和结构特
点。

句子数：我们以句号、问号或感叹号等标点符号结束来统计文本中的句子数。长短句：我
们评估每个句子的长度，并根据20个字的阈值将其分类为短句或长句，其中Ils()是长句和短句
计数的函数。如果文章主要包含长句，则被归类为长句较多；相反，它被归类为有更多的短
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句。如果长短句数量大致相等，则认为文章是长句和短句的组合(Tao et al., 2024)。

fls = i ∈ {1, 2, . . . , ns}argmax {Ils (si)} (2)

单复句：复句通常包含更多的信息和复杂的句子结构，统计复句的数量可以帮助我们评估
文本的复杂性。较高的复句比例可能意味着文本内容较为复杂，需要读者有较高的理解能力。
为了计算文本中的单复句，用句法分析器构建句子的句法树，这些树表示句子的结构和成分。
通过分析这些树，我们可以识别主句和从句，从而判断一个句子是单句还是复句。

段段段落落落 段落长度对文本的可读性和理解性有重要影响。较短的段落通常更容易阅读和
理解，而较长的段落可能需要读者更多的注意力和努力(Peter, 1996)。分析段落长度可以
帮助改进文本的布局和格式，使其更适应目标读者。通过计算文本段落数和平均段落字
数和平均段落词数，可以了解文本的结构和组织方式。设T为给定的文本，它由一系列段
落P = (p1, p2, ..., pm)组成，其中m是段落的总数。每个段落pi包含ni 个字。段落的平均字数计
算公式如下，其中，|pi|chars表示段落pi中的字符数（包括空格和标点符号）。统计结果在附
录B.3。

fac =

∑m
i=1 |pi|chars

m
(3)

4.3 主主主题题题类类类别别别定定定义义义(TCD)模模模块块块

成年人新闻遵循标准的报道模式，包括标题、导语、正文、背景和结尾。这些报道使用正
式语言和专业术语，以及复杂句法，确保信息权威准确。它们常用被动语态以显客观中立，并
深入分析事件原因、影响和后果，涵盖政治、经济、社会和文化等关键领域，旨在激发读者批
判性思考，提供多元视角和深度讨论。报道采用“倒金字塔”结构，优先展示核心信息，并通过
逻辑和过渡词保持文章连贯性，同时融入背景资料和专家意见。

相比之下，儿童新闻的结构更为简化，主要由标题、导语和正文三个部分组成。内容上侧
重于儿童日常生活相关主题，如学校、社会和自然等。目的在于简化信息，使其易于理解，重
点在于传授基础知识和道德教育，而不是深入分析。儿童新闻在文本表现上追求形象、声音
和色彩的丰富性，强调故事性和生动性，运用各种修辞手法来提升语言的吸引力和文本的可
读性(Alon-Tirosh, 2014)。在段落布局上，儿童新闻采用分节式结构，每篇新闻都分为三个板
块，每个板块讨论一个特定主题或情景，通过具体情境的描述吸引儿童的注意力，传递积极正
面的主题和价值观，助力儿童树立正确的人生观和价值观，增强社会责任感。

在深入分析儿童新闻的撰写特点后，我们发现不同主题类别的儿童新闻在内容呈现上各有
侧重。因此在本文中我们将儿童新闻划分为不同的主题类别，以便更精确地满足儿童受众的需
求和兴趣。该模块针对特定的主题，采用适合该主题的写作风格和内容策略，确保新闻报道既
有趣又具有教育意义，同时能够吸引儿童的注意力并促进他们的理解。通过这种方式，儿童新
闻能够更有效地传递信息，激发儿童的好奇心和学习兴趣。如图7是主题类别定义模块中环境保
护类儿童新闻的提示模版，附录C.1中为完整的主题类别定义（TCD）模块。

图 7. 主题类别定义模块中环境保护类儿童新闻的提示模版
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5 实实实验验验与与与结结结果果果

5.1 实实实验验验设设设计计计

为了评估我们框架的全面性和适用性，我们选取了四种当前领先的大型语言模型（LLM）
作为实验模型。这些模型包括：GPT-3.5-turbo-16k、讯飞星火-v3.5、ERNIE-3.5、Gemini-1.0-
pro。通过它们，我们可以全面地评估我们的框架在不同场景下的表现和适用性。我们研究了
在Zero-Shot和One-Shot学习场景下，利用文本样式定义模块和主题类别定义模块的组合提示，
四个不同的模型生成儿童新闻内容的能力。其中所有模型的温度均为0.5。在Zero-Shot场景中，
模型没有接受到任何具体的示例或指导，需要直接根据给定的模块和成年人版新闻文本内容
生成儿童新闻文本。Zero-Shot结合文本样式定义模块s和主题类别定义模块c的提示模版在附
录A.3。而在One-Shot场景中，模型首先提供一个成年人版新闻文本和对应的儿童新闻文本示
例，然后基于这个示例结合给定模块组合生成新的儿童新闻内容。通过这种设置，我们可以评
估模型在不同学习条件下的文本生成性能，以及它们理解和应用给定模块提示的能力。此外，
我们将采用不提供任何模块提示的情况作为实验的基准线。One-Shot结合文本样式定义模块s和
主题类别定义模块c的提示模版在附录A.2中。

5.2 实实实验验验数数数据据据与与与评评评估估估指指指标标标

我们使用的数据集包括两个部分：Di1中包含534篇长篇儿童新闻文本，以及Di1中与长篇
儿童新闻文本主题内容相对应的534篇成年人新闻文本。我们的评估主要分为两个方面，一
方面是在验证内容和主题的保留，另一方面是评估文本的趣味性、教育性、段落布局、适读
性、文本生成一致性、上下文连贯性。其中在内容相似性上的评估使用BLEU-n(n=1,2)，在
趣味性、教育性、段落布局、适读性、文本生成一致性、上下文连贯性方面使用GPT-4来进
行评估(Chang et al., 2024)。为确保GPT-4评估结果的准确性和可信度，我们从每个评估模型
中随机抽取了50篇文本，总计200篇，邀请四位语言学硕士来进行背靠背人工评审。这一步骤
旨在检验GPT-4的评分是否与人工评估人员的专业判断保持一致。通过这种方法，我们能够
对GPT-4的评估效果进行严格的验证，并据此调整和优化我们的评估流程。完整的GPT-4评估
提示在附录A.1中，考虑LLM生成文本的随机性，我们将每个类型的文本传输3次，并计算最终
的平均结果，其中实验结果统计为百分制。

5.3 实实实验验验结结结果果果及及及分分分析析析

在多个自然语言处理任务中，例如事件抽取、对话生成和文本摘要，大型语言模型在只
有少量样本（Few-shot）的情况下表现出色。在本研究中，将TNC模块分别与Zero-Shot和One-
Shot学习方法相结合，进行了相关实验。如图表1是在BLEU-n下的评估结果，其中TNC表
示使用文本样式定义（TSD）模块和主题类别定义（TCD）模块的组合。在Zero-Shot实验
中，Gemini-1.0-pro模型在BLEU-1值在40.9%，显示出生成文本和原文本内容上中等程度的一
致性。与GPT-3.5-turbo-16k的得分相近，在加入我们的基于主题的儿童新闻篇章结构框架
（TNC-LLM）结果显示，这两个模型的分数有显著提升，尤其在GPT-3.5-turbo-16k的BLEU-
1上达到了50.35%，这表明TNC框架对于提升模型性能是非常有效的。讯飞星火-v3.5模型即
使没有TNC框架其BLEU-1也达到了44.38%，可能因其在生成儿童文本方面有优势。这四个
模型在加入TNC后BLEU值都有所提升。在One-Shot实验中，One-Shot情况下的分数普遍高
于Zero-Shot情况，在多个模型中应用了TNC框架的版本普遍比未应用的版本表现更好，其中讯
飞星火-v3.5在加入TNC后，BLEU-n值达到最高值，再次表明TNC框架是一种有效的性能提升
手段。也同时反映出不同的模型在处理儿童新闻文本方面有不同的内在能力。

为了验证GPT-4评估结果的准确性，我们采取了随机抽样的方法进行人工复审。在对200篇
随机选取的评估结果进行人工审核后，我们发现大约有168篇的评估与人工判断相符，其余32篇
的人工评审结果与GPT-4评审结果差值统计详情在附录B.2，这一结果表明GPT-4的评估具
有较高的准确度。基于这一发现，我们决定将GPT-4的评估结果作为我们分析的重要参考依
据。如图表2是使用GPT-4在六个维度上的评估结果，结果统计为等比百分制。如图9为各个
模型的实验结果在趣味性等六个维度的雷达图。在Zero-Shot条件下，结果显示，TNC框架的
引入在多数维度上提升了模型的表现。这一现象在结合GPT-3.5-turbo-16k模型时尤为明显，
其中TNC+GPT-3.5-turbo-16k在趣味性、教育性和段落布局上的得分相较于未加入TNC框架
的原始模型提升较为明显，分别提高了4.22、10.66和9.39。此外，TNC+讯飞星火-v3.5在趣味
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性、教育性、段落布局、适读性上表现最为出色，再次表明该模型在生成儿童新闻文本方
面具有优势。在One-Shot条件下，大多数模型在实验设置下都取得了更高的分数，尤其是在
趣味性、教育性和段落布局方面。TNC+GPT-3.5-turbo-16k在多个维度上取得了最高分，其
中趣味性得到显著的提升，TNC+讯飞星火-v3.5在教育性和段落布局上均取得最高分，这一
结果表明TNC框架不仅能够提升模型的文本生成质量，还能够在儿童教育中发挥出更大的潜
力。TNC框架通过引入特定的教育性内容，优化了文本结构，使得生成的文本更加符合教育目
的，并提高了儿童的阅读兴趣和理解能力。在表2所展示的数据中，对于一致性和连贯性这两个
指标，不同模型的表现并没有显著差异。然而，当我们将TNC模块注入系统后，我们发现这两
个指标有轻微的提升。这表明TNC模块对于提高文本的一致性和连贯性具有积极作用。然而，
在ERNIE-3.5模型中，我们的方法在一致性和连贯性上的表现出现了轻微的下降。经过深入分
析，我们推测这一现象的原因可能是由于将两个模块组合的提示注入到ERNIE-3.5模型中，这
可能对ERNIE-3.5模型的生成过程施加了不必要的限制和约束，从而影响了其性能。

Zero-Shot One-Shot
模模模型型型名名名称称称 BLEU-1 BLEU-2 BLEU-1 BLEU-2

Gemini-1.0-pro 40.9 33.74 42.15 35.15
TNC+Gemini-1.0-pro 43.03 35.8 45.95 37.63

GPT-3.5-turbo-16k 41.19 33.89 43.98 35.92
TNC+GPT-3.5-turbo-16k 50.35 41.11 51.48 41.71

讯飞星火-v3.5 44.38 36.5 44.89 37.05
TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 46.06 38.04 52.07 45.41

ERNIE-3.5 41.02 33.33 42.53 34.27
TNC+ERNIE-3.5 44.73 35.38 48.41 40.32

表 1. 生成文本在BLEU-n指标下的评估结果(%)

模模模型型型名名名称称称 趣趣趣味味味性性性 教教教育育育性性性 段段段落落落布布布局局局 适适适读读读性性性 一一一致致致性性性 连连连贯贯贯性性性

Zero-Shot

Gemini-1.0-pro 67.84 75.36 72.06 80.14 81.48 85.64
TNC+Gemini-1.0-pro 70.06 79.34 79.16 81.32 81.68 85.58

GPT-3.5-turbo-16k 65.82 70.32 70.88 79.52 81.26 85.49
TNC+GPT-3.5-turbo-16k 69.84 80.98 80.27 81.52 81.49 85.88

讯飞星火-v3.5 72.76 79.3 78.35 81.39 81.35 85.27
TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 75.77 81.31 81.72 81.56 81.2 85.46

ERNIE-3.5 63.74 72.01 69.83 79.26 81.66 85.43
TNC+ERNIE-3.5 67.34 73.82 77.22 81.49 81.31 85.35

One-Shot

Gemini-1.0-pro 68.14 79.43 78.85 81.3 81.31 85.52
TNC+Gemini-1.0-pro 71.74 80.45 81.94 82.09 81.34 85.39

GPT-3.5-turbo-16k 67.33 75.05 77.6 80.08 82.05 85.47
TNC+GPT-3.5-turbo-16k 75.56 82.91 82.04 82.54 82.79 86.36

讯飞星火-v3.5 75.04 80.22 81.33 81.17 81.65 85.64
TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 75.53 83.28 82.78 82.27 82.77 85.56

ERNIE-3.5 65.67 73.21 78.23 81.13 81.94 85.91
TNC+ERNIE-3.5 68.78 75.29 79.46 81.87 81.09 85.35

表 2. GPT-4在六个维度上对生成文本的评估结果

综合来看，TNC框架的引入在提高大型语言模型在儿童新闻文本生成任务上的表现方面起
到了关键作用。无论是在零样本还是一样本条件下，引入TNC框架的模型普遍优于未加入该框
架的模型。这可能是因为TNC框架通过提供更细粒度的控制和优化，使得模型能够更好地理解
和适应儿童新闻文本生成任务的需求，从而在生成文本的内容一致、趣味性、教育性、段落布
局、适读性和连贯性等多个维度上实现了显著提升。

5.4 消消消融融融研研研究究究

为了探究不同模块对儿童新闻生成的影响，我们进行了消融实验，分别评估了文本
样式定义(TSD)模块和主题类别定义(TCD)模块的独立作用对儿童新闻文本生成的影响。
消融实验的评估结果如表3和4。根据实验结果以及附录B.1中图9，可以看出在Zero-Shot情
况下，我们观察到单独使用TSD模块与单独使用TCD模块在结合Gemini-1.0-pro、GPT-3.5-
turbo-16k和ERNIE-3.5模型时，在多数评估指标表现相似。但对于讯飞星火-v3.5模型，单独
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使用TSD模块在BLEU评分上取得了较高的分数，表明其在词汇重叠度和流畅性方面具有优
势。在趣味性、教育性和段落布局这些维度上，单独使用TCD模块的表现更佳，这可能是
因为TCD模块在内容生成方面更加注重创意和教育价值的融入。在One-Shot情况下，独立使
用TCD模块时，ERNIE-3.5和讯飞星火-v3.5模型在BLEU值、趣味性、教育性上的表现显著优
于单独使用TSD模块。这说明TCD模块借助于示例，能更有效地增强文本的适用性和教育价
值。

Zero-Shot One-Shot
模模模型型型名名名称称称 BLEU-1 BLEU-2 BLEU-1 BLEU-2

TCD+Gemini-1.0-pro 41.59 32.41 42.78 35.47
TSD+Gemini-1.0-pro 42.73 35.72 42.64 35.42

TNC+Gemini-1.0-pro 43.03 35.8 45.95 37.63
TCD+GPT-3.5-turbo-16k 43.73 35.32 44.17 35.97
TSD+GPT-3.5-turbo-16k 43 35.37 43.44 35.56

TNC+GPT-3.5-turbo-16k 50.35 41.11 51.48 41.71
TCD+ERNIE-3.5 42.97 34.96 45.59 36.37
TSD+ERNIE-3.5 42.07 34.57 42.45 34.67
TNC+ERNIE-3.5 44.73 35.38 48.41 40.32
TCD+讯飞星火-v3.5 43.19 35.4 46.29 38.57
TSD+讯飞星火-v3.5 45.47 37.38 45.17 37.1

TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 46.06 38.04 52.07 45.41

表 3. 消融实验生成文本在BLEU-n指标下的评估结果

模模模型型型名名名称称称 趣趣趣味味味性性性 教教教育育育性性性 段段段落落落布布布局局局 适适适读读读性性性 一一一致致致性性性 连连连贯贯贯性性性

Zero-Shot

TCD+Gemini-1.0-pro 67.79 75.36 74.69 81.47 81.48 85.83
TSD+Gemini-1.0-pro 68.62 80.52 78.32 81.27 81.35 85.69

TNC+Gemini-1.0-pro 70.06 79.34 79.16 81.32 81.68 85.58
TCD+GPT-3.5-turbo-16k 68.62 80.52 78.32 81.27 81.35 85.69
TSD+GPT-3.5-turbo-16k 67.79 75.36 74.69 81.47 81.48 85.83

TNC+GPT-3.5-turbo-16k 69.84 80.98 80.27 81.52 81.49 85.88
TCD+ERNIE-3.5 65.28 73.3 75.1 81.34 81.84 85.83
TSD+ERNIE-3.5 64.42 73.27 73.47 81.26 81.61 85.85

TNC+ERNIE-3.5 67.34 73.82 77.22 81.49 81.31 85.35
TCD+讯飞星火-v3.5 75.35 81.37 80.59 81.37 81.73 85.52
TSD+讯飞星火-v3.5 72.54 80.33 78.77 81.52 81.37 85.67

TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 75.77 81.31 81.72 81.56 81.2 85.46

One-Shot

TCD+Gemini-1.0-pro 69.65 79.97 79.52 81.45 81.08 85.39
TSD+Gemini-1.0-pro 68.69 79.38 78.35 80.98 81.01 85.16

TNC+Gemini-1.0-pro 71.74 80.45 81.94 82.09 81.34 85.39
TCD+GPT-3.5-turbo-16k 69.6 81.55 79.59 81.51 81.5 85.43
TSD+GPT-3.5-turbo-16k 67.73 75.24 76.83 81.43 81.26 85.48

TNC+GPT-3.5-turbo-16k 75.56 82.91 82.04 82.54 82.79 86.36
TCD+ERNIE-3.5 67.83 74.36 78.91 81.25 81.41 85.67
TSD+ERNIE-3.5 65.63 73.34 78.31 81.37 81.5 85.38

TNC+ERNIE-3.5 68.78 75.29 79.46 81.87 81.09 85.35
TCD+讯飞星火-v3.5 75.41 82.28 82.01 81.33 81.54 85.63
TSD+讯飞星火-v3.5 74.86 81.18 81.8 81.11 81.29 85.04

TNC+讯讯讯飞飞飞星星星火火火-v3.5 75.53 83.28 82.78 82.27 82.77 85.56

表 4. 消融实验在GPT-4在六个维度上对生成文本的评估结果

TCD和TSD模块各有所长，它们结合不同模型在实验条件下展现出各自的优势。TCD模
块在内容创意和教育价值方面表现突出，而TSD模块在提升文本的流畅性和BLEU评分方面更
具优势。综合实验的结果，将TCD模块与TSD模块结合使用，能够显著提升儿童新闻生成框
架的整体性能。这种组合不仅在文本的流畅性和一致性方面表现出色，同时也在趣味性、教育
性、段落布局和适读性等关键维度上达到了更高的标准。通过这种协同作用，我们能够生成更
符合儿童阅读习惯和认知水平的新闻内容，从而更好地满足青少年儿童的新闻阅读需求。因
此，TCD与TSD的结合不仅是一种有效的策略，更是实现高质量儿童新闻生成的关键。

5.5 案案案例例例分分分析析析

如图8右侧文本是将我们的TSD模块和TCD模块注入到讯飞星火v-3.5根据左侧的成年人新
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闻内容生成的儿童版新闻文本。观察生成的儿童新闻，我们可以发现其排版布局整洁有序，
段落短小精悍，且广泛使用简短的句子。相比之下，成年人版新闻在语言风格上更为严肃
和直接，频繁使用如“垃圾塑料”、“生态灾难”和“可怕的生态污染”等词汇，以此突出问题的
紧迫性。与此相对照，儿童新闻倾向于运用生动形象的比喻，例如“像小山一样多的塑料垃
圾”和“像贪吃的小怪兽”，为了更好地抓住孩子们的注意力，文本中巧妙地融入了互动性强的
语言元素，比如使用拟声词“滴答滴答”和“轰隆轰隆”等，以吸引儿童的注意力。成年人版新闻
在文中高亮部分提供了详尽的数据和事实依据，如“面积超过160万平方公里”、“400万吨塑料
垃圾”和“1.8万亿块塑料垃圾”，而儿童新闻则通过类比——如“足足有70万头大象那么重”，来
帮助儿童把握问题的规模。在文章的左侧画线文字部分，成年人版深入探讨了问题的严重性，
这部分内容在制作儿童版新闻时被刻意省略。在文章结尾（浅色部分），成年人版客观地阐述
了问题的严重性，目的在于提升公众对环境问题的认识，同时隐含地对政策制定者和行业实践
提出批评。相较之下，儿童版新闻更注重培养环保意识，通过一系列生动的比喻和形象化的描
述，激发孩子们对保护地球的责任感和行动力。

图 8. 成年人版新闻与讯飞星火v-3.5模型生成的儿童新闻示例

6 结结结论论论与与与未未未来来来工工工作作作

在本研究中，我们提出了一种创新性的基于主题的框架儿童新闻篇章结构框架（TNC-
LLM），这是大型语言模型在儿童新闻领域的首次系统性应用。本框架的核心由两个关键模块
构成：文本样式定义（TSD）模块和主题类别定义（TCD）模块。经过实验我们发现TCD模块
在内容创意和教育价值方面表现突出，而TSD模块在提升文本的流畅性和BLEU评分方面更具
优势。综合实验的结果，TNC框架通过提供更细粒度的控制和优化，使得模型能够更好地理解
和适应儿童新闻生成任务，从而在生成文本的趣味性等多个维度上实现了显著提升。同时我们
发现讯飞星火-v3.5在趣味性、教育性表现最为出色，表明该模型在生成面向儿童教育文本方面
具有优势。尽管我们的框架已经取得了相对成功，但我们认识到，未来的工作仍有进一步完善
和提升的空间。我们计划在未来的研究中更加关注知识补充和整合方面的工作。由于儿童新闻
往往需要综合多篇成年人新闻的信息，如何有效地提炼和融合这些知识以生成既准确又富有教
育意义的儿童新闻，将成为我们未来研究的重点。我们期望通过这些努力，能够进一步提升儿
童新闻的教育价值，使其成为儿童学习和成长过程中的有益资源。
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A

A.1 GPT-4评评评估估估生生生成成成文文文本本本的的的提提提示示示模模模版版版

你是个儿童新闻文本编辑专家，请客观的的将模型生成文本的质量参照儿童新闻语料，从
以下四个维度：趣味性、教育性、段落布局、适读性来进行参考评估，文本风格越接近原文本
分数越高，从1（最差）到10（最好）进行评分。其中每个维度的具体信息如下：

趣趣趣味味味性性性

故事元素：文本是否包含吸引人的故事，如有趣的角色、激动人心的冒险或富有教育意义
的情节。

修辞手法：文本是否使用了比喻、拟人等修辞手法来增强描述的生动性和形象性。

想象力和创造力：文本是否鼓励儿童进行想象，提供创造性思考的机会，或者激发他们的
创造性表达。

教教教育育育性性性

知识传授：文本是否介绍了新的知识点，如科学发现、历史事件或文化习俗。

生活技能：文本是否提供了实用的信息或建议，帮助儿童学习生活中的技能，如健康饮
食、安全意识等。

道德价值：文本是否讨论了道德价值观念，如诚实、勇敢、同情心等，并以儿童易于理解
的方式呈现。

段段段落落落布布布局局局

结构清晰：是否一篇文章分三个小标题板块进行叙述，每个段落是否有明确的开始和结
束，以及是否围绕单一主题或想法组织内容。

视觉呈现：段落是否通过标题、子标题等视觉元素来增强可读性和吸引力。

适适适读读读性性性

语言难度：文本使用的词汇和句子结构是否适合12岁（小学六年级）以下儿童的年龄和阅
读水平。

信息量：文本是否提供了适量的信息，避免过于简单或过于复杂，确保儿童能够理解和吸
收。

文文文本本本生生生成成成一一一致致致性性性

主题一致性：文本是否在整篇文章中保持对主题的一致关注，避免偏离主题。

风格一致性：文本的语气、风格和语言特点是否全文保持一致，没有突兀的变化。

上上上下下下文文文连连连贯贯贯性性性

内部逻辑：文本中的事件、描述和论点是否逻辑上连贯，形成有意义的整体。

连接词使用：是否恰当使用连接词和过渡短语来连接句子和段落，确保文本的流畅性。

上下文关联：文本中的信息是否与上下文相关联，确保读者能够理解每个部分在整个故事
或讨论中的位置和作用。

原原原文文文本本本={儿童新闻语料}
需需需要要要评评评估估估的的的文文文本本本={模型生成的文本}

A.2 One-Shot下下下的的的文文文版版版样样样式式式定定定义义义模模模块块块s和和和主主主题题题类类类别别别定定定义义义模模模块块块提提提示示示模模模版版版

示例example：

成年人版新闻文本：XXX

儿童版新闻文本：XXX

成年人版新闻文本Di2： “央视网消息：北京时间今天（6月15日）13时30分，我国在太原
卫星发射中心使用长征二号丁运载火箭，成功将吉林一号高分06A星等41颗卫星发射升空，
卫星顺利进入预定轨道，发射任务获得圆满成功。该批卫星主要用于提供商业遥感服务及相
关技术验证。此次任务是长征系列运载火箭的第476次飞行。41位“乘客” “一箭多星”再创纪
录。“1箭41星”再次刷新了中国航天“一箭多星”纪录，41颗卫星就像是41位“乘客”，发射前它们
要被合理地安排在火箭的整流罩里；发射后，它们是分组“下车”、依次分离，这就给发射任务
带来了不小的挑战。太原卫星发射中心的科技人员从转运、吊装、卫星安装、星罩合体等各个
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环节，精心准备、精心组织、精心实施，确保了发射任务圆满成功......”

提示： 你是一位资深的儿童文学专家，现在有一个根据成年人版新闻文本Di2内容来生成
一篇儿童版的新闻，请参考以下两个特征模块：文本样式定义模块s和主题类别定义模块c。请
参考以上示例example。（注：确保内容真实准确，避免误导儿童，选择儿童感兴趣的话题和
事件。）

文版样式定义模块s：
文本难度：属于12岁（小学六年级）以下适读。
字难度：笔画数C<16 , C>8，汉字熟悉度fi,len，fc,len
词语层面：词长fl，字词比fcw，词性fps，词语熟悉度f(T,H)
段落句子布局：句数fsl，句子长度flen,flw，长短句分布fls，单复句fsimple , fcomplex，段落

长度fac , faw
儿童新闻整体板块：标题：XX、导语：XX、正文：小标题1、小标题2、小标题3。

主题类别定义模块c:
该文本可以写成XX类别的新闻，该类别的儿童新闻主题特征如下:ci

A.3 Zero-Shot下下下的的的文文文版版版样样样式式式定定定义义义模模模块块块s和和和主主主题题题类类类别别别定定定义义义模模模块块块提提提示示示模模模版版版

成年人版新闻文本Di2： “央视网消息：北京时间今天（6月15日）13时30分，我国在太原
卫星发射中心使用长征二号丁运载火箭，成功将吉林一号高分06A星等41颗卫星发射升空，
卫星顺利进入预定轨道，发射任务获得圆满成功。该批卫星主要用于提供商业遥感服务及相
关技术验证。此次任务是长征系列运载火箭的第476次飞行。41位“乘客” “一箭多星”再创纪
录。“1箭41星”再次刷新了中国航天“一箭多星”纪录，41颗卫星就像是41位“乘客”，发射前它们
要被合理地安排在火箭的整流罩里；发射后，它们是分组“下车”、依次分离，这就给发射任务
带来了不小的挑战。太原卫星发射中心的科技人员从转运、吊装、卫星安装、星罩合体等各个
环节，精心准备、精心组织、精心实施，确保了发射任务圆满成功......”

提示： 你是一位资深的儿童文学专家，现在有一个根据成年人版新闻文本Di2内容来生成
一篇儿童版的新闻，请参考以下两个特征模块：文本样式定义模块s和主题类别定义模块c。
（注：确保内容真实准确，避免误导儿童，选择儿童感兴趣的话题和事件。）

文版样式定义模块s：
文本难度：属于12岁（小学六年级）以下适读。
字难度：笔画数C<16 , C>8，汉字熟悉度fi,len，fc,len
词语层面：词长fl，字词比fcw，词性fps，词语熟悉度f(T,H)
段落句子布局：句数fsl，句子长度flen,flw，长短句分布fls，单复句fsimple , fcomplex，段落

长度fac , faw
儿童新闻整体板块：标题：XX、导语：XX、正文：小标题1、小标题2、小标题3。

主题类别定义模块c:
该文本可以写成XX类别的新闻，该类别的儿童新闻主题特征如下:ci
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B

B.1 多多多维维维度度度实实实验验验评评评估估估结结结果果果雷雷雷达达达图图图

图 9. 多维度实验评估结果雷达图

B.2 32篇篇篇人人人工工工评评评估估估与与与GPT-4评评评估估估不不不符符符统统统计计计详详详情情情

段落布局 趣味性 教育性 可读性

-2 +1 +1 +1
-1 +1 +1 +1
-1 +1 +2 -1
-2 -1 +1 -1
-2 +1 -1 -1
+1 -1 -1 +1
-2 +2 - -2
-2 +1 - -
+2 +2 - -
- +2 - -

表 5. 人工评估与GPT-4评估对比（+2代表人工评估比GPT-4评估在该维度多2分）

CC
L 
20
24

第二十三届中国计算语言学大会论文集，第150页-第170页，太原，中国，2024年7月25日至28日。
卷1：主会论文

(c) 2024 中国中文信息学会计算语言学专业委员会 165



计算语言学

B.3 TSD实实实验验验结结结果果果

平均笔画数（argv bh) 7.42 字词比（charword token) 1.57
最大笔画数(maxi bh) 19.38 词长为1的字数(len1) 212.07
最小笔画数(mini bh) 1.00 词长为2的字数(len2) 169.11
笔画数小于8的字数(low8 bh) 423.03 词长为3的字数(len3) 20.32
笔画数大于16的字数(hi16 bh) 9.50 词长为4的字数(len4) 6.75
平均字数(var docfreq word) 787.65 词长大于4的字数(len4 ) 1.05
不在字频表高频500的字数(oov corf500 char) 200.64 否定词数(neg) 14.01
不在字频表高频1000的字数(oov corf1000 char) 99.18 成语数(idiom) 2.18
不在字频表高频1500的字数(oov corf1500 char) 53.30 实词数(cont) 318.72
不在字频表高频2000的字数(oov corf2000 char) 30.03 虚词数(func) 95.79

不在常见字表的字数(oov commonchar) 6.58 形容词（a） 23.68

汉字难度等级均值(argv dl tokenchar newhsk) 2.53 其他名词修饰语（b） 1.25

出现在常见字表1000的字数(common 10) 405.26 连词（c） 5.46

出现在常见字表2000的字数(common 20) 574.78 副词（d） 37.16

出现在常见字表3500的字数(common 35) 637.32 感叹词（e） 0.87

不在词频表高频500的词数(oov corf500 word) 207.18 成语（i） 4.33

不在词频表高频1000的词数(oov corf1000 word) 175.71 数字（m） 20.07

不在词频表高频1500的词数(oov corf1500 word) 154.33 普通名词（n） 93.13

不在词频表高频2000的词数(oov corf2000 word) 140.83 指示名词（nd） 8.29

疑问代词数（PronWhat） 2.17 人名（nh） 1.42

并列连词（binlieConj） 3.13 地理名词（ns） 9.28

递进连词（dijinConj） 0.64 时间名词（nt） 5.96

假设连词（jissheConj） 2.61 其他专有名词（nz） 0.29

让步连词（rangbuConj） 1.51 拟声词（o） 0.93

顺承连词（shunchengConj） 0.16 介词（p） 12.43

条件连词（tiaojianConj） 1.01 数量词（q） 13.26

因果连词（yinguoConj） 1.46 代词（r） 24.28

转折连词（zhuanzheConj） 1.64 助动词（u） 38.93

连词总数（ConjAll） 12.17 动词（v） 110.32

动词短语数（VP num） 62.39 标点符号（wp） 117.78

名词短语数（NP num） 103.01 描写性词（z） 1.72

副词短语数（ADVP num） 49.64 代词数（PronAll） 10.39

介词短语数（PP num） 10.37 指示代词数（PronDemo） 4.51

形容词短语数（ADJP num） 9.68 人称代词数（PronPers） 3.71

句子数（sent） 45.24 第一人称代词数（PronPers Firs） 0.88

单句数（easy sent） 13.07 第二人称代词数（PronPers Secd） 0.63

复句数（complex sent） 32.17 第三人称代词数（PronPers Thir） 2.21

平均句子长度(字)（mean lenz） 14.38 段落数（pg num） 34.99

最大句子长度(字)（max lenz） 35.89 平均段落长度(字)（mean lenz pg） 18.58

最小句子长度(字)（min lenz） 2.46 平均段落长度(词)（mean lenw pg） 15.12

平均句子长度(词)（mean lenw） 11.94

最大句子长度(词)（max lenw） 29.17

最小句子长度(词)（min lenw） 2.54

表 6. TSD模块的统计结果CC
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C

C.1 主主主题题题类类类别别别定定定义义义(TCD)板板板块块块

榜样类儿童新闻:

板块原则:每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题。
方案一:若原新闻文本给定的是一个多人榜样合集，则选择三个榜样，每个板块写一个榜

样。
方案二:

板块一:首先介绍人物的背景信息和面临的挑战或问题
板块二:接着描述人物是如何通过创新或特殊的方法解决问题的。
板块三:最后展示人物的努力和创新带来的积极成果和影响。

榜样类儿童新闻的撰写特点:

注重人物故事:通过讲述个人的故事和经历，使新闻更加生动和吸引人。
强调正面价值:通过展示主人公面对困难的勇气、持之以恒的精神传递正面的价值观和榜

样的力量。
启示与反思:通过榜样的故事，引发读者的启示和反思
寓教于乐:在吸引儿童注意力的同时，传递积极的价值观和行为模范，鼓励儿童学习和模

仿。
可读性强:通过生动的故事情节和具体的人物形象，要善于使用一些增强语言生动效果的

修辞手法，比如比喻，使得新闻内容富有趣味性和吸引力，容易被儿童接受和理解。

环境保护类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：首先介绍背景和问题的存在，让读者了解目前面临的挑战或问题的严重性。
板块二：接着，深入探讨问题带来的具体影响或潜在危害。这一部分旨在增强读者对问题

紧迫性的认识。
板块三：最后，提出解决问题的方法、已经采取的措施或呼吁采取的行动。这部分旨在激

励读者或社会采取行动，对问题进行缓解或解决。

环境类儿童新闻的撰写特点：
互动性和参与感：通过提问或呼吁读者思考，激发儿童对环境问题的兴趣和参与感。如通

过展示积极的改变激发他们对保护环境的兴趣和责任感。
科普性：在故事化的叙述中融入科学知识和环保理念，既娱乐又教育，帮助儿童读者在轻

松愉快的阅读过程中学习到有关环境保护的知识。
生动的比喻和描绘：通过将复杂的环境问题比作人类熟悉的情景（如\地球之肺"生病），

使儿童更容易理解和感受到问题的紧迫性。
简化的数据和事实：使用容易理解的数据（如\每过8秒，就有足球场大小的森林消失"）

来说明问题，避免了复杂和抽象的统计数据，使信息更加亲近儿童的认知水平。

经济类儿童新闻:

板块原则：
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：以生活中熟悉的事物或现象作为引入，或通过讲述一个具体的例子来吸引儿童的

兴趣激发儿童的兴趣。
板块二：在吸引了读者的注意力之后，文本转而介绍了背景信息和当前的问题，这样做能

帮助儿童理解实验的背景和目的。
板块三：探讨解决方案，引发了关于其好处或坏处的讨论。这一部分旨在激发儿童对结果

的好奇心，并鼓励他们思考和讨论。
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经济类儿童新闻的撰写特点：
语言简洁生动：使用易于理解和生动的语言来解释经济概念，避免了复杂的术语和概念，

使儿童能够更容易地理解。
情境化教学：通过创造一个具体的情境或故事来介绍经济概念，使抽象的经济理论变得具

体化，更容易吸引儿童的注意力。
鼓励思考和讨论：提出了问题和可能的后果，鼓励儿童进行思考和讨论，培养他们的批判

性思维能力。
关联现实生活：通过与儿童的现实生活相关联的例子来解释经济概念，或介绍具体的行动

和政策，强调理论知识在实际生活中的应用，使得内容更加贴近儿童的生活经验，增加了学习
的实用价值。

科学类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：以引人入胜的方式提出一些日常生活中的问题或现象，激发儿童的好奇心。
板块二：介绍针对提出的问题的科学实验过程和结果 / 科技或方法/ 科技产品的功能和

作用
板块三：给出了实验的结论，介绍这些发现或发明的实际应用，这不仅满足了儿童对问题

答案的好奇心，还向他们展示了科学研究对日常生活的影响。

科技类儿童新闻的撰写特点：
科学知识与价值观教育相结合：不仅传递科学知识，还通过探索的故事传达了勇于探索未

知、追求知识的价值观
趣味性： 文章选题有趣，语言风格幽默，使得复杂的科学问题变得易于理解和亲近，适

合儿童的阅读习惯。
教育性： 通过介绍真实的科学研究和实验，文章传达了科学探索的方法和精神，鼓励儿

童保持好奇心，培养他们的科学思维
实用性： 文章通过介绍科学研究的实际应用，如解决日常生活中的小问题，让儿童了解

科学知识的实用价值，增强他们学习科学的动力。

社会类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：通过生动的描述引入事件的背景和情境，
板块二：介绍事件中的关键角色和行动，详细叙述事件的过程和影响。
板块三：揭示故事背后的深层意义，强调正面价值观和教育意义。

社会类儿童新闻的撰写特点：
生动形象：通过具体的场景描写和比喻，让儿童能够直观感受到故事情境，增强阅读的吸

引力。
情感共鸣：通过故事化的方式，让儿童能够与新闻中的人物或事件产生情感上的共鸣，从

而激发他们的同情心和正义感。
启发式教育：在报道中穿插启发性问题或思考，引导儿童思考事件的原因、结果以及可能

的解决方案，培养他们的批判性思维和问题解决能力。
行动倡议：提供简单、实际的行动建议或参与方式，让儿童明白他们也能为社会问题做出

贡献，增强他们的社会参与感和责任感。
文化多样性：展现不同文化和社会背景下的事件和人物，增进儿童对多元文化的认识和尊

重，培养他们的全球视野和包容心态。
安全意识：在报道涉及风险或危机的事件时，强调安全措施和预防方法，教育儿童如何在

类似情况下保护自己和他人。
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体育类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：以一个独特、有趣的场景或事件作为开头，介绍事件的背景、地点、时间和一些

吸引人的信息，为读者建立一个场景。
板块二：深入讲述事件的具体内容，包括人物、地点、特殊情境等，使读者能够更加详细

地了解事件。
板块三：在故事的结尾，传达一个正面的信息或价值观，让读者从故事中获得启发。

体育类儿童新闻的撰写特点：
道德和价值观的强调：通过故事传递积极的价值观，如勤奋、公平竞争、团队精神、坚持

不懈、社区参与、多元文化的重要性等，鼓励儿童积极参与体育活动，培养团队精神和坚持不
懈的精神

情感丰富有趣：通过描述人物、情境和细节，激发读者的情感共鸣，增加故事的吸引力。
互动性：鼓励读者参与和思考，如通过提问或建议读者想象自己在场景中的行为。
易于理解的规则解释：对于体育项目的规则和术语，用简单易懂的语言进行解释，帮助儿

童更好地理解比赛，增加他们的参与感。
健康和安全意识的普及：在报道中强调运动的安全意识和健康习惯，教育儿童如何在参与

体育活动时保护自己，避免受伤。

文化类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：通过一个引人入胜的故事介绍文化背景或历史起源。这部分可以通过一个具体、

生动的事例或者角色引入主题。
板块二：详细阐述文章的主题内容，通过具体的例子或故事来展开讨论。
板块三：最后一部分对文章进行总结，并提供更广泛的视角或思考，有时也可以提出问

题，引导读者进行进一步的思考。

文化类儿童新闻的撰写特点：
故事化的叙述：使用简洁、生动的语言描述复杂的概念，通过讲故事的方式介绍文化现象

或历史背景，增加文章的吸引力和记忆点。
历史文化知识的融入：通过故事介绍相关的历史文化知识，让儿童在阅读故事的同时增长

知识。
鼓励探索和思考：通过展示文化现象的变迁和多样性，鼓励儿童读者思考文化的意义和城

市的变化，激发他们对探索和学习的热情。、互动性：通过提问或小活动，让儿童参与到文化
学习中来，例如，可以邀请他们想象自己是历史事件的见证者或参与者，或者设想自己如何将
学到的文化知识应用到日常生活中。

政治类儿童新闻:

板块原则
每个板块的内容要完整，每个板块的字数约在200左右，每个板块有小标题
板块一：首先介绍事件的背景，为孩子们提供足够的信息来理解事件的重要性。例如，介

绍基辛格为何要进行秘密访问中国，以及这次访问的历史背景。
板块二：详细叙述事件的经过，突出重要的转折点和细节。这部分内容帮助孩子们理解事

件的发展过程，如基辛格的秘密行动细节、与中国官员的会谈等。
板块三：最后，阐述事件的结果和对未来的影响。这有助于孩子们理解事件的意义，例如

中美关系的改善，以及基辛格对两国友谊所做出的贡献。
政治类儿童新闻撰写的特点：
简化复杂性：将复杂的政治事件简化，使用易于理解的语言和概念，同时保留事件的核心

要素。

CC
L 
20
24

第二十三届中国计算语言学大会论文集，第150页-第170页，太原，中国，2024年7月25日至28日。
卷1：主会论文

(c) 2024 中国中文信息学会计算语言学专业委员会 169



计算语言学

强调教育价值：突出事件的教育意义，例如友谊、和平、合作等正面价值观。
避免偏见：在描述政治事件时保持中立，避免传达任何形式的偏见或立场，让儿童自己形

成看法。
鼓励思考和讨论：在新闻的结尾提出问题或思考点，鼓励孩子们思考讨论，培养他们的批

判性思维能力

CC
L 
20
24

第二十三届中国计算语言学大会论文集，第150页-第170页，太原，中国，2024年7月25日至28日。
卷1：主会论文

(c) 2024 中国中文信息学会计算语言学专业委员会 170


